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3.10 Propiedades de
los estimadores

Para que un estadistico muestral
sea un buen estimador de un
pardmetro poblacional debe ser
insesgado, invariante, consistente
suficiente, de varianza minima y
eficiente. En todo caso, todas estas
propiedades serian deseables en un
estimador.

3.11 Obtencion de estimadores.

Método por Analogia. Consiste en
aplicar la misma expresién formal
del pardmetro poblacional a la
muestra , generalmente , estos
estimadores son de cémoda
operatividad , pero en ocasiones
presentan sesgos y no resultan
eficientes

312 Estimacion por

intervalos de confianza

La estimacién por intervalos
consiste en establecer el intervalo
de valores donde es mds probable
se encuentre el pardmetro.

Sesgo:

Se denomina sesgo de un

estimador a la diferencia entre .
la esperanza (o valor esperado) -
del estimador y el verdadero <
valor del pardmetro a estimar

Método de los momentos.

Consiste en tomar como
estimadores de los momentos de la
poblaciéon a los momentos de la
muestra . Podriamos decir que es un
caso particular del método de
analogia.

el problema

es que el pardmetro poblacional es
desconocido, y por ello el intervalo se
establece alrededor del estimador. Si
repetimos el muestreo un gran nimero
de veces y definimos un intervalo
alrededor de cada valor del
estadistico muestra

por ejemplo:

Eficiencia.
Convergencia
Consistencia

stimadores maximo - verosimiles.

La verosimilitud consiste en otorgar a un
estimador/estimacion una determinada
"credibilidad" una mayor apariencia de ser
el cierto valor(estimacidn) o el cierto
camino para conseguirlo(estimador)

ejemplo

Los valores +-1.96 que multiplican la Desviacidn
ipica de la distribucién muestral son los valores

cuya funcién de distribucidn es igual a 0.975 y

.025 respectivamente y se pueden obtener en
as tablas de la distribucién Normal

standarizada o de funciones en aplicaciones
nformdticas como Excel)




Elegir un estadistico de contraste: caleular el estadistico

para una muestra aleatoriay
compararlo con la regién critica, o
equivalentemente, calcular el "valor
p" del estadistico (probabilidad de
obtener ese valor, u otro mds
alejado de la HO , si HO fuera
cierta) y compararlo cona

3.13 Contraste de
estadistico cuya distribucién muestral se

[ J ¢ [
hlPOfeSIS. conozca en HO y que esté relacionado con qy
Una h.'l,’°+es's ?Sfad'5+'ca equna establecer, en base a dicha distribucidn, la
azuncicn rglativa aina o varjas regidn critica: regién en la que el estadistico
poblaciones, que puede ser cierta o no. §i babilidad i HO
Las hipétesis estadisticas se pueden \ehe UI'.lCl probagriaad fpehor ,que ,a siH
fuera ciertay, en consecuencia, si el

contrastar con la informacidn extraida i .
de las muestras y tanto si se aceptan estadistico cayera en la misma, se

como si se rechazan se puede cometer rechazaria HO .
un error

3.14 Construccion de Test o ;que es? ejemplo
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de hIPOfCSIS. Una hipétesis estadistica
es una regla que especifica si se (H) es una proposicidn "la variable X toma valores en el intervalo
puede aceptar o rechazar una acerca de una (a, b)", "el valor de 6 es 2", "la distribucién
afirmacién acerca de una poblacidn caracteristica de la de X es normal”, etc. Ejemplo 1. si no hay
dependiendo de la evidencia poblacién de estudio. mds de un 5% de piezas defectuosas.

proporcionada por una muestra de
datos. Una prueba de hipdtesis
examina dos hipdtesis opuestas
sobre una poblacion: la hipdtesis
nulay la hipétesis alternativa.




