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DISTRIBUCIONES DE MUESTREG
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2l G Distribucinn muestral de Proporciones
POHLACHIN e
Una distribucion de muestral es una
distribucion de probabilidad de una

estadistica obtenida de un mayor mimero de
muestras extraidas de una poblacion
especifica. La distribucion muestral de una
poblacion dada es la distribucion de
frecuencias de un rango de resultados
diferentes gque posiblemente podrian
ocurrir para una estadistica de una

blacic
pooiacion .
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i*CBLACION 1 FOBLACION 2

Dilerancia de Modias

Una distribucion muestral es una estadistica

que se obtiene mediante un muestreo repetido

de una poblacion mas grande.
Describe un rango de posibles resultados

estadistica, como Ia media o la moda de alguna
variable, ya que realmente existe una poblacion.

investigadores provienen de muestras y
poblaciones.

La mayoria de los datos analizados por los

En estadistica, una poblacion es el
conjunto completo del que se extrae
una muestra estadistica. Una poblacion
puede referirse a un grupo completo
de personas, ob jetos, eventos, visitas
al hospital o mediciones. Por tanto, se
puede decir que una poblacion es una
observacion agregada de sujetos
agrupados, por una caracteristica
comun.

COMPRENSION DE LA DISTRIBUCION DE

(\ﬂ MUESTRAS

Una gran cantidad de datos extraidos y utilizados
por academicos, estadistic
comercializadores, analistas
muestras, no poblaciones.

distribucion de las medias
comp distribucion muestral. Of
como la desviacion estandar
proporeion Yy el rango se pueden gz [
de datos de muestra. La desviacion estandar y Ia
varianza miden la variabilidad de la distribucion
muestral.

Desarriio de una distribucion
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DISTRIBUCION DE MEDIAS
MUESTRALLES

En Ias ultimas entregas hablamos de la distribucion de DIl f‘ Hi [EH ﬂ"*[ﬁnj : dni‘s -
probabilidades de datos individuales. Pero en Ia MUESTEAL DE fq@' i
practica cotidiana de la investigacion no traba jamos A : -ﬂ-’}:
para ubicar en una distribucion los datos individuales L E?'i.-'?ﬂ?:« ii".*?llff"'.iﬂii_-iﬂ:-. W |

gue ya tenemos; para saber si un valor tiene alta o
baja probabilidad de ocurrencia bastaria en este
caso con ordenar todos Ios valores de menor a mayor ity
y ver gqué lugar ocupa en la distribucion, cuan estraificado @ @
cercano esta a la media o la mediana. ' | : &

Cuando hacemos investigacion nos interesa inferir si
los hallazgos de un grupo de pacientes son similares a
los de la poblacion general, o a los de otro grupo, o
) bien si se trata de valores distintivos. Para inferir si
hay o no diferencias es gue resulta fundamental
traba jar con la distribucion muestral de medias.

Cuando en una poblacion se toma una muestra y se mide
una variable continua, se obtiene un conjunto de
mediciones gue puede resumirse en un valor de media. Si
se toma otra muestra de Ia misma medicion se obtendra
otra media. Puede intuirse entonces que podemos tomar
infinitas muestras Yy obtener por Io tanto infinitas .
medias. Esas medias por Io tanto constituyen a su vez .
una variable continua, que como toda variable continua e

tiene determinada distribucion de probabilidades.

El teorema del limite central nos dice que todas las medias de una variable se distribuyen
alrededor de la media de la poblacion: la media de todas las medias es la media
/ poblacional. Notemos que no estamos hablando ahora de datos individuales en torno de Ia
| media de una muestra: estamos hablando de medias de muestras en torno de la media
g ! poblacional.
Y Ino mas interesante es gue si las muestras son de tamafin suficiente [mas de 30
observaciones, aungue algunos hablan de mas de 100] las medias se distribuyen alrededor
de la media poblacional en forma gaussiana, aun cuando la variable en la poblacion
general no tenga esa distribucion! En esta curva gaussiana la medida de posicion es la
media poblacional. ¥ la medida de dispersion no es el desvio estandar, como en la
distribucion en una muestra, sino el error estandar de Ia media [SEM), que es el desvio
estandar dividido por Ia raiz cuadrada del tamaiio de la muestra:

=
éPARA QUE S\RVE LA DISTRIBUCIGN MUESTRAL DE MEDIAS?

Entonces, y trabajando con los conceptos de estandarizacion de la distribucion gaussiana y
considerando que en una distribucion muestral de medias

2 = [media de la muestra- media de la distribucidn de medias]/ SEM,

obtenido el valor de 2 que corresponde a nuestra media podremos considerar en que posicion se
encuentra respecto de la media poblacional, y cual es la probabilidad de tener valores iguales,
MENOres 0 mayores.

Asi como en una distribucion gaussiana de valores individuales entre * 1 desvio estandar se
engloba aproximadamente el 68 central de las observaciones, entre la media ¢ 1.96 desvios
estandar se engloba aproximadamente el 95% central y entre la media ¢ 2.58 desvios estandar
se engloban aproximadamente el 99% central de las observaciones, en la distribucion muestral
de medias entre la media poblacional £ 1, £ 1,96 y £ 2.58 SEM se engloban aproximadamente el 68%,
el 95% y el 99% central de las medias [Figural.
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https://economipedia.com/definiciones/inferencia-estadistica.html
https://economipedia.com/definiciones/estimacion-puntual.html

el intervalo de confianza no sirve
para dar una estimacion puntual
del parametro poblacional, si nos
va a servir para hacernos una
idea aproximada de cual podria
ser el verdadern de este. Nos
permite acotar entre dos valores
confianza en donde se encontrara la media
de Ia poblacion.
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Intervalos de

FACTORES DE LOS QUE DEPENDE UN
INTERVALO DE CONFIANZA

Tamano de la muestra seleccionada: Dependiendo de la cantidad de datos que se hayan utilizado
para calcular el valor muestral, este se acercara mas o menos al verdadero parametro
poblacional.
. Nivel de confianza: Nos va a informar en que porcenta je de casos nuestra estimacion acierta. Los
niveles habituales son el 85% y el 99%.
- Margen de error de nuestra estimacion: Este se denomina como alfa y nos informa de la probabilidad
que existe de que el valor poblacional este fuera de nuestro intervalo.
Lo estimado en la muestra [media, varianza, diferencia de medias...): De esto va a depender el
estadistico pivote para el calculo del intervalo.

EJEMPLO DE INTERVALOG DE CONFIANZA PARA LA MEDIA,
ASUMIENDO NORMALIDAD Y CONQGCIDA LA DESVIACION TIPICA

-

A—LU
6/ _

1

X =Media muestral

u =Media poblacional

& = Desviacion tipica {(conocida)

/1. = Raiz cuadrada del tamano muestral

~N(0,1)

El intervalo resultante seria el siguiente

v 67 . ” v 67 . ): -
P(% [rZal2< p<X+6/ —+zaj2)=1-a



Para obtener el intervalo, no tendriamos mas que sustituir
los datos en la formula del intervalo.

4055/ s+ 196 < & IR T d
(ﬂ /10 B V10 -’)

(3,7 < n<453)

I
El intervalo de confianza, seria la parte de la distribucion fjff . @‘%
gue gueda sombreada en azul. Los 2 valores acotados por
este serian los correspondientes a las 2 lineas de color ;‘f 3’1
rojo. La linea central que parte la distribucion en 2 seria Fi :
el verdadero valor poblacional. |

Es importante resaltar que en este caso, dado gque Ia
funcion de densidad de la distribucion N[0.1] nos da la ’

probabilidad acumulada [desde la izquierda hasta el valor
critico), tenemos que encontrar el valor que nos dejaala

izquierda 0,975% [este es 1,96).

ERROR ADMITIO0 Y TAMANG DE LA MUESTRA

Un error de muestren se produce cuando Ia
muestra utilizada en el estudio no es |Lps errores de muestreo se

representativa de toda la poblacion. A menudo se d dehid di idad
producen errores de muestreo Yy, por lo tanto, los proulcen geniao a una aiSparigad en

investigadores siempre calculan un margen de |3 pgprgsgntatividad de Ios

error durante los resultados finales como practica tad 0 incinal .

estadistica. ENCUESLAanns. UCurre principaimence
cuando el investigador no planifica

El tamano de 1a muestra para Su muestra cuidadosamente.
que en el intervalo de

confianza se cometa un
error prefijado al nivel de
significacion a es:

EL MUESTREO NO PROBABILISTICO
ES UNA TECNICA DE MUESTREO EN
LA CUAL EL INVESTIGADOR
SELECCIONA MUESTRAS BASADAS
EN UN JUICI0 SUBJETIVO EN LUGAR
DE HACER LA SELECCION AL AZAR.
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A DIFERENCIA EN EL MUESTREO PROBABILISTICO, DONDE
CADA MIEMBRO DE LA POBLACION TIENE UNA POSIBILIDAD

CONOCIDA DE SER SELECCIONADO, EN EL MUESTREO NO
PROBABILISTICO, NO TODGS LOS MIEMBROS DE LA

POBLACION TIENEN LA OPORTUNIDAD DE PARTICIPAR EN EL

ESTUDIO
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https://www.questionpro.com/blog/es/consideraciones-muestreo/

CAUSAS ASIGNABLES
FACTORES (GENERALMENTE NUMEROS(S, PERO
INDIVIDUALMENTE DE RELATIVA IMPORTANCIA) QUE
SE PUEDEN DETECTAR E IDENTIFICAR COMO
CAUSANTES DE UN CAMBIO EN UNA CARACTERISTICA
DE LA CALIDAD 0 NIVEL DEL PROCESO.

CAUSAS ALEATORIAS
FACTORES GENERALMENTE NUMERGSOS,
PERO POCO IMPORTANTES, QUE
CONTRIBUYEN A LA VARIACION Y NO HAN
SID0 NECESARIAMENTE IDENTIFICADGS.

¢PARA QUE SIRVE UN GRAFICO 0 DIAGRAMA DE CONTROL? d

Diagnostico: Para evaluar Ia estabilidad de un proceso.

LSC =45,69

Control: Para determinar cuando es necesario ajustar Lc-2986
un proceso Yy cuando se debe de jar tal y como esta. L ic-1413

5 10 15 20 25

Nimero de Subgrupo

Confirmacion: Para confirmar Ia me jora de un proceso.

TIPOS DE GRAFICOS DE CONTROL

. Graficode control por  GRAFICOS DE CONTROL
val"ial:lles Fuera ge conkrol = 1 Mejora del proceso
. Graficodecontrolpor [ - L .. i
atributos M EAUIRY: AVl

-

SELECCIONAR LA CARACTERISTICA 0BJIETO DE ANALISIS EN EL GRAFICO DE CONTROL.
. SELECCIONAR EL T\P0 APRGPIADO DE GRAFICO DE CONTROL.
DECIDIR EL SUBGRUPO (UNA PEQUENA RECOPILACION DE ARTICULOS, EN EL MARCO DE LOS CUALES LAS
VARIACIONES SE DEBEN PROBABLE Y UNICAMENTE AL AZAR), SUS DIMENSIONES, Y LA FRECUENCHA DE
MUESTRE( DEL SUBGRUPQ.
RECOLECTAR Y REGISTRAR DAT(S SOBRE 20 G 25 SUBGRUPGS POR LO MENGS, 0 UTILIZAR DATOS
REGISTRADOS PREVIAMENTE.
CALCULAR ESTADISTICAMENTE LAS CARACTERISTICAS DE CADA MUESTRA DEL SUBGRUPQ.
CALCULAR LOS LIMITES DE CONTROL SOBRE LA BASE DE LAS ESTADISTICAS DE LAS MUESTRAS DE
SUBGRUPCS.
. CONSTRUIR UN GRAFICO Y PLOTEAR LAS ESTADISTICAS DEL SUBGRUPO.
EXAMINAR EL PLOTEQ POR S HAY PUNTOS FUERA DE LOS LIMITES DE CONTROL Y PATRONES QUE
INDIQUEN LA PRESENCIA DE CAUSAS ASIGNABLES 0 ESPECIALES.

. DECIDIR LAS ACCIONES A TOMAR EN EL FUTURO.
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