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IMacion.

3.9 Est

Estimar qué va a ocurrir respecto a algo (o qué esta ocurriendo, o qué
ocurrid), a pesar de ser un elemento muy claramente estadistico, esta
muy enraizado en nuestra cotidianidad.

Dentro de ello, ademés hacemos estimaciones dentro de un intervalo de
posibilidades. Por ejemplo: “creo que terminaré la tarea en unos 5-6 dias”.

La estimacién puntual

Estimar puede tener dos significados interesantes. Significa querer e inferir.
Desde luego, el primer significado es mas trascendente. Pero no tiene ningin
peso en la estadistica, disciplina que no se ocupa de los asuntos del amor.

El segundo significado es el importante aqui.

<
Ejemplos de estimaciones
puntuales
~—

Para obtener una estimacién puntual se usa un
estadistico que recibe el nombre de estimador o

La media muestral que sirve como estimaciéon puntual de la media
poblacional. X=U

funcién de decision. Algunos ejemplos de —

estadisticos son:

La desviacidn tipica muestral que sirve de estimacién para la desviacién tipica de la
poblacién. S=6

UNIVERSIDAD DEL SURESTE




Sesgo:

EUDS |

Mi Universidad
@

Se denomina sesgo de un estimador a la diferencia entre la esperanza (o valor
esperado) del estimador y el verdadero valor del parametro a estimar. Es deseable que
un estimador sea insesgado o centrado, es decir, que su sesgo sea nulo por ser su
esperanza igual al pardmetro que se desea estimar.

Eficiencia:

Las propiedades deseables de un
- estimador son las siguientes:

Un estimador es mas eficiente o preciso que
otro, si la varianza del primero es menor que
la del segundo.

3.10 Propiedades de los estimadores
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Convergencia

Consistencia

: Para estudiar las caracteristicas de un estimador no solo
basta con saber el sesgo y la varianza, sino que ademas es
util hacer un andlisis de su comportamiento y estabilidad en
el largo plazo, esto es, su comportamiento asintético.

También llamada robustez, se utilizan cuando no es posible emplear estimadores
de minima varianza, el requisito minimo deseable para un estimador es que a
medida que el tamafio de la muestra crece, el valor del estimador tiende a ser el
valor del parametro, propiedad que se denomina consistencia.
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. Consiste en aplicar la misma expresién formal del
pardmetro poblacional a la muestra , generalmente, estos
— | estimadores son de comoda operatividad, pero en

Método por Analogia.

3.11 Obtencion de estimadores.

ocasiones presentan sesgos y no resultan eficientes .

— Consiste en tomar como estimadores

— | delos momentos de la poblacién a los
Método de los momentos. momentos de la muestra .

La verosimilitud consiste en otorgar a un
estimador/estimacion una determinada
"credibilidad" una mayor apariencia de ser el
cierto valor(estimacion) o el cierto camino para
conseguirlo(estimador).

Estimadores maximo -
verosimiles. -

|
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La estimacién por intervalos consiste en establecer el
intervalo de valores donde es mas probable se
encuentre el pardmetro. La obtencidén del intervalo se
basa en las siguientes consideraciones:

a) Si conocemos la distribuciéon muestral del estimador podemos obtener las probabilidades de ocurrencia de los
estadisticos muestrales.

b) Si conociéramos el valor del parametro poblacional, podriamos establecer la probabilidad de que el estimador se halle
dentro de los intervalos de la distribucion muestral

c) El problema es que el parametro poblacional es desconocido, y por ello el intervalo se establece alrededor del estimador.

—
Se generan 100000 muestras
: aleatorias (n=25) de una poblacién
Ejemplo . o
— | que sigue la distribucién Normal, y
resulta
~—
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X= +1.962x=5.1+(1.96)(0.6)= {°3
La distribucién de las Medias muestrales = (1.96)(0-6) {3'9

aproxima al modelo Normal: En consecuencia,
el intervalo dentro del cual se halla el 95% de —
las Medias muestrales es
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3.13 Contraste de h

@
Una hipodtesis estadistica es una asuncion relativa a una o varias poblaciones, que
puede ser cierta o no.
Detalles a tener en cuenta 1. ay b estan inversamente relacionadas.

2. Sélo pueden disminuirse las dos, aumentando n.
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ipotesis.

3.14 Construccion de Test de h
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1. Especificar las hipotesis.

2. Elegir un nivel de significancia (también denominado alfa o a).

Seis pasos basicos para configurar y realizar 3. Determinar la potencia y el tamafio de la muestra para la prueba.
correctamente una prueba de hipétesis. — | 4 Recolectar los datos.
5. Comparar el valor p de la prueba con el nivel de significancia.

6. Decidir si rechazar o no rechazar la hipétesis nula.

Un gerente de ventas de libros universitarios afirma que en
promedio sus representantes de ventas realiza 40 visitas a
profesores por semana. Varios de estos representantes

__ | piensan que realizan un nimero de visitas promedio
superior a 40. Una muestra tomada al azar durante 8
semanas reveld un promedio de 42 visitas semanales y una
desviacidn estdndar de 2 visitas. Utilice un nivel de
confianza del 99% para aclarar esta cuestion.

Ejemplo:
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Datos: VP =40 n = 8 Nivel
de confianza del 99% Nivel
de significaciéon = (100%-
99%)/2 = 0,5% = 0,005

Solucién: HO: VP =40 H1: VP > 40
Grados de libertad: n-1=8-1=7a=
0,005
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3.15 Contraste de h
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Es la técnica estadistica que se usa para estudiar si una determinada afirmacién acerca de cierto parametro poblacional
es confirmada o invalidada por los datos de una muestra extraida de dicha poblacién.

Razonamiento Basico del
Contraste de Hipdtesis
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Localizar un suceso que sea muy improbable cuando la hipdtesis nula se
supone cierta; si, una vez extraida una muestra aleatoria acontece dicho
suceso, o bien es que el azar nos ha jugado una mala pasada al elegir una
muestra muy rara, o bien, como parece mas razonable, la hipdtesis nula es
falsa.




